第三届人工智能算法精英赛——提交与评测说明
[bookmark: heading_0][bookmark: OLE_LINK3]一、提交
[bookmark: heading_1][bookmark: OLE_LINK4][bookmark: OLE_LINK17]1.1 提交形式
　　请提交“.csv”格式文件，文件名以赛题为准。请注意，比赛仅据此文件评测，勿提交标签或模型权重。
　　具体可参考：运行赛方仓库内“submit_infer.py”文件，由测试图生成符合格式的“.csv”格式文件。另外，赛方仓库内“submission.csv”文件为符合表头的结果示例（体量可能较大，仅供对照列名与内容格式）。
1.2 CSV格式
首行表头列名须与以下列出的列名完全一致，具体列名含义与包含的内容见下表格：
	列名
	含义

	image_id
	图片主文件名（无扩展名），与赛方测试图对应

	class_id
	恒为“0”

	“x_center”,“y_center”,“width”,“height”（一个名字一列）
	归一化，值[0,1]，与YOLO标签中“x，y，w，h”定义相同

	confidence
	浮点数


注：某图无目标则不出现该“image_id”的行。
二、评测说明
[bookmark: OLE_LINK21]2.1指标mAP@50:95说明
　　在目标检测中，本指标衡量预测框与真值框是否对齐以及分类与排序是否合理的综合表现；数值越高表示整体检测质量越好。
2.2公式计算过程
1. IoU（交并比）：两矩形框交集面积与并集面积之比，取值0～1，衡量预测框与真值框的重叠程度。
2. TP、FP、FN（固定IoU阈值、在测试集上完成预测与真值配对之后）：
a) TP（TruePositive，真阳性）：与某一真值框成功配对的预测框个数（该类、该阈值下视为检测正确）。
b) FP（FalsePositive，假阳性）：未能与任何真值配对的预测框个数（含误检、与真值重叠不足、重复框挤占同一真值等，依配对规则计）。
c) FN（FalseNegative，假阴性）：未能与任何预测配对的真值框个数（漏检）。
3. Precision（精确率）与Recall（召回率）
　　在同一组TP、FP、FN计数下：
a) Precision=TP/(TP+FP)（分母“TP+FP”为参与统计的预测框总数，其含义为在所有预测中有多大比例是对的。）
b) Recall=TP/(TP+FN)（分母“TP+FN”为真值框总数，其含义为在所有应检出的目标中，有多大比例被模型检出。）
4. 由置信度得到PR曲线
　　模型对每个预测给出confidence。在固定IoU阈值下，将全部预测按置信度从高到低排序，自高向低逐步纳入预测（或等价地，从高到低设置不同置信度截断），每纳入一档即可按上式得到一组Precision与Recall，得到若干(Precision,Recall)采样点。
　　Recall通常随纳入预测增多而升高，Precision随之起伏。将这些点连成PR曲线。
5. AP（AveragePrecision）：
在该IoU阈值下，对PR曲线与坐标轴围成的面积求积，记为该阈值下的AP，表示在该对齐要求下综合的检测质量。
6. mAP@50:95：
在IoU=0.50、0.55、…、0.95（步长0.05，共10档）上分别计算AP，再取这10个AP的算术平均。


注：实现方式与Ultralytics检测任务“val”的mAP@50:95计算方式一致，便于与常见YOLO训练日志对照。模型与框架不限；推理超参由选手自定。最终名次以赛方官方评测为准。
